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Detekclija poremecaja rada srca

* Objavljivanje skupa podataka kao
sto je PTB-XL (Wagner et al.,
2020a; Wagner et al.,, 2020b;

= Goldberger et al., 2000), doveo je

do mogucénosti za uburzan razvoj |
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Fig. 1. Visual representation of label distribution in the PTB-XL dataset. Slika je }_ﬁ:,/ | ™
preuzeta iz rada (Wagner et al., 2020a) i slika je pod Creative Commons / h /| P )
Attribution License CC-BY. / _ & \
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Performance of ECG Classification Models on Super-Diagnosis

* Najvisu uspesnost je ostvarena
ensemble koris¢enjem modela
resnet1ld_wang sa vrednoscu

macro AUC 0.93

* Velika kolicina podataka

omogucuje prilagodavanje
modela primarno kreiranih za
druge primene
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Fig. 2. Uspesnost klasifikacije sréanih patologija koriséenje EKG .' . .' \ 7 /N
signala prikazana kroz macro AUC. Vrednosti u tabeli su preuzete iz W -
rada Strodthoff et al., (2020).



https://doi.org/10.1109/JBHI.2020.3022989

|dentifikacija pojedinaca koriS¢enjem FUTURE
kardiogramskih signala

ECG . . . . .
3 * Skup podataka snimljen na 202 ispitanika
E; * |spitanicima je shniman elektrokardiografski
R (EKG) i impedansno-kardiografski (IKG)
Es - ofinn sighal 1 tokom snimanja je indukovana
3 | emocija besa a zatim | smirenja
St Yo koriS¢enjem audio-guided fantasy
ICG
S e Ciljistrazivanja:
z0 H F » Koji skup obelezja (samo EKG, samo IKG ili
g | | kombinacija EKG i IKG) je najbolji za
E: \ H \ \ J\ | | identifikaciju? ,
<§ k'tf\JWW\W\r‘ ‘MWW\ W \‘rhww * Kako promena emocua uti¢e na tacnost 4
S identifikacije?
i Time [s] « Koji model je pokazao najbolje rezultate?
ig. 3. Prikaz postavke elektroda i primeri EKG i |mpedanskog . / ; :

kardiografskog (IKG) signala. Slika je preuzeta iz rada (Tanaskovic et al., v ) 1
2023) i objavljena je pod Creative Commons Attribution License CC-BY.
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Comparative analysis of classifiers by emotional state

| * Kombinacija obelezja (EKG + IKG) je
pokazala najvisu tacnost na svim
modelima sa statistiCkim znacajem (p <

_ 0.001)
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i * Model Random Forest se pokazao kao
najuspesniji model
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* Obucavanje i evaluacija modela pri
razicitim emotivnim stanjima ispitanika

__ = _ uti¢ne na tacnost identifikacije
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Fig. 4 Prikaz rezultata |dent|f|kacue tokom obuéavanja na AV

baseline i anger segmentu. Slika je preuzeta iz rada

(Tanaskovi¢ et al.,, 2023) i objavljena je pod Creative

Commons Attribution License CC-BY. ' .
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Segmentacua regua tumora bubrega

e_00160_2.png e 00298 _11.png e_00000_15.png e_00406_6.png

* Objavljivanje skupa podataka u
okviru takmicCenja KiTS23 i
‘ njegovih prethodnih iteracija,
omogucio je povecanje primene
VI u oblasti urologije

* Primena modela (YOLOvS8-seg)
treniranog na svakodnevnim
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Fig. 5 Prikaz CT snimaka sa obelezenim regijama koje pripadaju tumoru. Slika su deo iz \ _
skupa objavljenog u sklopu KiTS23 takmicenja (Heller et al., 2023) 'S
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Segmentacija regija tumora bubrega
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* Evaluacija modela
Precision =0.94

* Recall=0.89

* mAP50=0.96
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* mAPS50-95=0.72

Sorensen-Dice coeff=0.79

Preobucavanje modela za
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svakodnevnog zivota na
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Fig. 6 Prikaz CT snimaka bubrega sa anotiranim regijama tumora (levo)

(desno).
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